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UNIVERSIDAD NACIONAL DE ASUNCION
FACULTAD POLITECNICA
CONSEJO DIRECTIVO

SAN LORENZO-PARAGUAY

RESOLUCION 25/18/118-00
ACTA 1226/25/08/2025

“POR LA CUAL SE APRUEBA EL PROGRAMA DE ESTUDIO DE LA ASIGNATURA
APRENDIZAJE DE MAQUINA, DE CARRERAS DE GRADO, SEDE SAN LORENZO
FILIAL VILLARRICA Y FILIAL CORONEL OVIEDO”

VISTO:

El Memorando DA/1707/2025 del Director Académico de la FP-UNA, Prof.
MSc. Felipe Santiago Uzabal Escurra, con el cual remite el Memorando
CCPTCC/030/2025 de la Comision Coordinadora del Proyecto de
Transformaciéon Curricular de Carreras de Grado de la FP-UNA, en el que
presenta la propuesta de Programa de Estudio de Asignatura de las Carreras
de Grado.

CONSIDERANDO: La Ley 4995/2013 de Educacién Superior, el Estatuto de la Universidad

25/18/118-01

Nacional de Asuncién y las deliberaciones sobre el tema.

Que la Comisién Coordinadora del Proyecto de Transformacion Curricular de
Carreras de Grado, solicita la aprobacién del Programa de Estudio de la
asignatura “Aprendizaje de Maquina”, la cual es comun entre Carreras de
Grado.

Que los programas fueron elaborados conforme a las disposiciones
establecidas por el Consejo Nacional de Educacion Superior (CONES) en
materia de créditos académicos, segin lo dispuesto en la Resolucion
CONES N.° 221/2024, que regula el Sistema de Créditos
Académicos — Paraguay y los criterios para su publicacion en las carreras de
grado.

EL CONSEJO DIRECTIVO DE LA FACULTAD POLITECNICA
RESUELVE:

APROBAR el Programa de Estudio de la Asignatura “Aprendizaje de

Maquina”, de carreras de Grado, Sede San Lorenzo, Filial Villarrica y Filial
Coronel Oviedo, detallado en el ANEXO 80 de la presente Acta.
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DEPARTAMENTO DE ENSENANZA DE INFORMATICA
PROGRAMA DE ESTUDIO

1. IDENTIFICACION

Nivel Grado
Asignatura Aprendizaje de Mdquina
Carrera Plan Sede/Filial Caracter Semestre | Prerrequisitos
Ingenieria en 2026 Sede San Obligatoria Octavo | Bases de Datos
Informatica Lorenzo Avanzadas,
Fundamentos de
IA.
Licenciatura en Ciencias | 2026 Sede San Electiva ok Ingenieria de
Informaticas Lorenzo/Filial Software |, Base
Villarrica/Filial de Datos I,
Coronel Seguridad
Oviedo Informética,
Programacion
Frontend.
Semanal Periodo
HT HP HTD | HTI HS PA THTD THTI THA CA-PY
2 2 4 4 8 18 712 72 144 5

*HT: Horas Tedricas semanales.

*HP: Horas Practicas semanales.

*HTD: Horas semanales de Trabajo académico con acompafiamiento Docente.

*HTI: Horas semanales de Trabajo académico Independiente del estudiante.

*HS: Horas Semanales (HTD+HTI).

*PA: Periodo Académico en semanas. .

* THTD: Total de Horas de Trabajo académico con acompafiamiento Docente (HTD*PA).
* THTI: Total de Horas de Trabajo académico Independiente del estudiante (HTI*PA).

* THA: Total de Horas de trabajo Académico (THTD+THTI).

* CA-PY: Créditos académicos de la asignatura.

1. FUNDAMENTACION

La inclusién de la asignatura Aprendizaje de Maquina en la malla curricular se fundamenta en su papel
central dentro de la formacién de profesionales en el ambito de la informatica. Como subcampo de la
Inteligencia Artificial, el aprendizaje automatico combina conceptos de matemadtica, estadistica y
ciencias de la computacién, proporcionando las bases necesarias para disefar y aplicar modelos capaces
de aprender y generalizar comportamientos a partir de datos. Su impacto en sectores como la
educacién, la medicina, las finanzas, la industria y la toma de decisiones, entre otros, resalta su
importancia en el desarrollo de soluciones innovadoras para problemas complejos.

Esta asignatura contribuye al desarrollo del perfil profesional al dotar a los estudiantes con habilidades
técnicas para abordar tareas de clasificacién, prediccion, agrupamiento y reduccién de dimensionalidad,
aplicando tanto métodos supervisados como no supervisados. Ademds, fomenta competencias
analiticas para seleccionar los algoritmos de aprendizaje més adecuados en funcién de los objetivos y
caracteristicas del problema, promoviendo un enfoque critico y creativo.

De naturaleza tedrico-practica, la asignatura combina fundamentos conceptuales con la implementacion
de modelos en entornos computacionales, permitiendo a los estudiantes aplicar técnicas avanzadas de
aprendizaje automatico a problemas reales. Esta combinacion asegura que los futuros egresados
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puedan integrar estas herramientas en el disefio y desarrollo de sistemas inteligentes que respondan a
las necesidades de un mercado tecnolégico en constante evolucion.

La relacién entre los ejes tematicos y las unidades es la siguiente:

Conceptos y tipos de aprendizaje de médquina: Relacionado con la Unidad 1. Introduccion al
aprendizaje de maquina, en la cual se presentan los fundamentos, tipos de aprendizaje y su
importancia.

Preprocesamiento de datos y seleccidn de caracteristicas: Abordado en la Unidad 2. Codificacion
de datos, que incluye la preparacién de datos para su uso efectivo en modelos de aprendizaje.
Algoritmos de aprendizaje supervisado, regresion, clasificacién: Desarrollado en la Unidad 3.
Técnicas de aprendizaje supervisado, en la cual se analizan los principales algoritmos de
clasificacién y prediccién.

Algoritmos de aprendizaje no supervisado, agrupamiento, reduccién de dimensionalidad:
Relacionado con la Unidad 4. Aprendizaje no supervisado, que incluye técnicas como el
agrupamiento y la reduccién de dimensionalidad.

Evaluacidn de modelos y técnicas de mejora: Incluido en varias unidades, especialmente en la
Unidad 3 (supervisado) y la Unidad 4 (no supervisado), con enfoque en la evaluacién de modelos
y la optimizacién de resultados.

Implementacién de algoritmos de aprendizaje de maquina en problemas practicos: Tratado en
la Unidad 5. Revision de otros tipos de aprendizajes avanzados, donde se explora la
implementacidn practica de algoritmos en contextos diversos.

COMPETENCIAS DEL PERFIL DE EGRESO ASOCIADAS

1. Liderar y trabajar en equipo con eficacia y responsabilidad tomando decisiones
basadas en evidencias.
Seleccionar, construir y utilizar instrumentos innovadores asociados a la informatica.
Aplicar, producir y difundir conocimientos técnicos y cientificos en el area de la
informatica.

4. Planificar, proyectar, disefiar y ejecutar proyectos sostenibles e integrales para la
resolucién de problemas, la mejora y la innovacion en el ambito de la informatica.

IV. ORGANIZACION DE LA ASIGNATURA

Unidades Contenidos Resultados de aprendizaje
1. Introduccién al 1.1. El Problema del aprendizaje. | 1. Describe el problema del
aprendizaje de 1.2. Tipos de aprendizajes. aprendizaje automatico,
Maquina. 1.3. Ejemplo de una simple destacando su importanciay
madquina de aprendizaje. desafios en la resolucién de
1.4. Problemas de clasificacién. problemas computacionales.
1.5. Conceptos de conjuntos de 2. Reconoce y clasifica las
entrenamiento, de validacion caracteristicas principales de los
y de verificacién. diferentes tipos de aprendizaje,

como supervisado, no supervisado
y por refuerzo.

3. Aplica una maquina simple de
aprendizaje automatico para
resolver un problema basico,
implementando los pasos
fundamentales del proceso.

4. Define y explica correctamente los
conceptos de conjunto de
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Unidades

Contenidos

Resultados de aprendizaje

entrenamiento, validacion y
prueba, destacando surol en la
construccion y evaluacion de
modelos.

2. Codificacion de

datos.

2.1. Introduccién.
2.2. Dato relacional.
2.3. Texto dato.
2.4. Imagen dato.

Relaciona los tipos de conceptos
con la codificacién de datos
correspondiente.

Utiliza la codificacién de datos
acorde a la naturaleza del
problema.

3. Técnicas de
aprendizajesuperv
isado.

3.1. Elproblemadela
clasificacidn.

3.2. Técnicas basicas y avanzadas
de clasificacion.

3.3. El problema de la regresion.

3.4. Técnicas basicas y avanzadas
de regresién.

3.5. El problema de la seleccién
de atributos y técnicas.

3.6. Aspectos practicosy
algoritmos ensamblados.

3.7. El problema del sesgo.

3.8. Evaluacion de desempeiio.

3.9. Significancia estadistica.

3.10. Aplicaciones a casos reales.

Describe y diferencia el problema
de la clasificacién y regresion.
Aplica correctamente las técnicas
bésicas y avanzadas y las métricas
de clasificacion y regresion.
Describe el problema de la
seleccién de atributos.

Aplica las técnicas y métricas de la
seleccién de atributos.

Aplica apropiadamente las
técnicas para utilizar el concepto
de sesgo como toma de decision.

4. Aprendizaje no
supervisado.

4.2. Técnicas basicas y avanzadas
de agrupamiento.

4.3. Introduccidn al problema de
la reduccién de la
dimensionalidad.

4.4, Técnicas basicas y avanzadas
de reduccién.

4.5. Aplicacién a casos reales.

4.1. Introduccién al agrupamiento.

Describe el problema del
agrupamiento y sus implicancias
en problemas reales.

Aplica segun la naturaleza del
problema las técnicas de
agrupamiento.

Aplica las técnicas de reduccion de
la dimensidn del problema cuando
el escenario sea de gran
complejidad.

5. Revision de otros
tipos de
aprendizajes
avanzados.

5.1. Aprendizaje semi supervisado.

5.2. Aprendizaje reforzado.

5.3. Aprendizaje profundo.

5.4. Transferencia de
conocimiento.

Aplica las técnicas de aprendizaje
supervisado cuando la naturaleza
del problema lo necesite.

Disefia soluciones de aprendizaje
reforzado a problemas de
aprendizaje dinamico.

Aplica las técnicas de aprendizaje
de maquina profundo y
transferencia de conocimiento
cuando el problema es de alta
complejidad.
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V. ESTRATEGIAS DIDACTICAS

En el desarrollo del programa se aplicaran estrategias didacticas conducentes a la apropiacion tedrica 'y
la ejecucién préctica de procesos y procedimientos, a saber:

e Clases Magistrales: se presentara una introduccion teérica con los conceptos fundamentales de
la asignatura utilizando ejemplos claros y aplicaciones en el mundo real.

e Investigacién de nuevas técnicas y problemas: se agrupara a los estudiantes en grupos
pequefios para que investiguen conceptos avanzados de aprendizaje de maquinas aplicados a
casos reales.

e Aprendizaje basado en proyectos:se agrupard a los estudiantes en grupos pequefios para que
resuelvan problemas tipo desafios.

e Aula Invertida: se proporcionara a los estudiantes acceso a materiales de aprendizaje, como
videos, lecturas y ejercicios a ser accedidos mediante una planificacién. Estos recursos cubriran
los conceptos tedricos fundamentales de la asignatura.

La eleccién particular de la estrategia didactica aplicada sera explicita en el Planeamiento de la
Asignatura, de acuerdo con el perfil de los estudiantes, los recursos disponibles y el contexto educativo.

VI. ESTRATEGIAS EVALUATIVAS

Como estrategias evaluativas, se establecen pruebas tedricas individuales de los conceptos basicos;
mientras que los conceptos avanzados seran evaluados mediante tareas grupales para la resolucién de
problemas complejos.

Con fines de calificacién y promocion se aplicaré el Reglamento Académico vigente en la institucion que
prevé valoraciones de proceso y final.

VIl. MEDIOS AUXILIARES
Aula virtual, pizarrén, proyector, marcadores, equipo de audio.
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