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“POR LA CUAL SE APRUEBA EL PROGRAMA DE ESTUDIO DE LA ASIGNATURA
DEEP LEARNING, DE CARRERAS DE GRADO, SEDE SAN LORENZO, FILIAL
VILLARRICA Y FILIAL CORONEL OVIEDO”

VISTO:

El Memorando DA/1707/2025 del Director Académico de la FP-UNA, Prof.
MSc. Felipe Santiago Uzabal Escurra, con el cual remite el Memorando
CCPTCC/030/2025 de la Comisiéon Coordinadora del Proyecto de
Transformacién Curricular de Carreras de Grado de la FP-UNA, en el que
presenta la propuesta de Programa de Estudio de Asignatura de las Carreras
de Grado.

CONSIDERANDO: La Ley 4995/2013 de Educacion Superior, el Estatuto de la Universidad

25/18/134-01

25/18/134-02

Prof. Abg. Joe

Nacional de Asuncion y las deliberaciones sobre el tema.

Que la Comision Coordinadora del Proyecto de Transformacién Curricular de
Carreras de Grado, solicita la aprobacion del Programa de Estudio de la
asignatura “Deep Learning”, la cual es comun entre Carreras de Grado.

Que los programas fueron elaborados conforme a las disposiciones
establecidas por el Consejo Nacional de Educacion Superior (CONES) en
materia de créditos académicos, segun lo dispuesto en la Resolucion
CONES N.° 221/2024, que regula el Sistema de Créditos
Académicos — Paraguay y los criterios para su publicacién en las carreras de
grado.

EL CONSEJO DIRECTIVO DE LA FACULTAD POLITECNICA
RESUELVE:

APROBAR el Programa de Estudio de la Asignatura “Deep Learning”, de
carreras de Grado, Sede San Lorenzo, Filial Villarrica y Filial Coronel Oviedo,
detallado en el ANEXO 96 de la presente Acta.

COMUNIZA
!!

- dretario

Ing. Silvia Leiva Ledn, MSc.

Acta 1226/25/08/2025 Consejo Directivo de la FP-UNA

TEL/FAX: +595 21 5887000 — C.C. 1130 (Asuncién) — 2111 (San Lorenzo)
www.pol.una.py
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Campus de la UNA ANEXO 96

SAN LORENZO-PARAGUAY

DEPARTAMENTO DE ENSENANZA DE INFORMATICA
PROGRAMA DE ESTUDIO

1. IDENTIFICACION
Nivel Grado
Asignatura Deep Learning
Carrera Plan Sede/Filial Caracter Semestre | Prerrequisitos
Ingenieria en 2026 Sede San Electiva 1 Séptimo | Ingenieria de
Informatica Lorenzo Software 1, Bases
de Datos 2,
Programacién de
Aplicaciones 2,
Seguridad
Informatica.
Licenciatura en Ciencias 2026 Sede San Electiva BEE Ingenieria de
Informaticas Lorenzo/Filial Software |, Base
Villarrica/Filial de Datos I,
Coronel Seguridad
Oviedo Informatica,
Programacion
Frontend.
Semanal Periodo
HT HP HTD HTI HS PA THTD THTI THA CA-PY
2 2 4 4 8 18 72 72 144 B

*HT: Horas Tedricas semanales.

*HP: Horas Practicas semanales.

*HTD: Horas semanales de Trabajo académico con acompafamiento Docente.

*HTI: Horas semanales de Trabajo académico Independiente del estudiante.

*HS: Horas Semanales (HTD+HTI).

*PA: Periodo Académico en semanas.

* THTD: Total de Horas de Trabajo académico con acompafiamiento Docente (HTD*PA).
* THTI: Total de Horas de Trabajo académico Independiente del estudiante (HTI*PA).

* THA: Total de Horas de trabajo Académico (THTD+THTI).

* CA-PY: Créditos académicos de la asignatura.

. FUNDAMENTACION

En los Gltimos afios el Deep Learning ha sido la pieza clave para la transformacién de mdltiples areas de
la inteligencia artificial permitiendo la realizacién de soluciones avanzadas para problemas complejos en
temas como visién por computadora, procesamiento de lenguaje natural (PNL), reconocimiento de voz,
entre otros. Asi como han sido fundamentales para el desarrollo de los sistemas de inteligencia artificial
generativa y los modelos grandes de lenguaje, entre otros. La importancia y actualidad del tema hace que
sea relevante la oferta de una asignatura electiva, centrada en los fundamentos teéricos y aplicaciones
practicas de las redes neuronales profundas, cubriendo desde arquitecturas bdsicas hasta técnicas
avanzadas de optimizacion y regularizacion.

En relacién a la naturaleza de la asignatura, se aborda de manera tedrico-practico, se combinardn
conceptos tedricos con ejercicios practicos. La organizacidn de la asignatura se basa en los ejes tematicos,
se incluyen conceptos fundamentales como: Arquitecturas de redes neuronales, técnicas de
regularizacion, optimizacion de modelos, transferencia de aprendizaje.

®
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COMPETENCIAS DEL PERFIL DE EGRESO ASOCIADAS

1. Liderar y trabajar en equipo con eficacia y responsabilidad tomando decisiones

basadas en evidencias.

2. Actualizarse permanentemente mediante la obtencién y gestion auténoma de

informacién de calidad, utilizando tecnologia de la informacién y comunicacién.

3. Evaluar el comportamiento de diversos fendmenos disciplinares e interdisciplinares
relacionados con la informatica con una vision de sistema, mediante modelos tedricos
validados y actualizados, capaces de abarcarlos integralmente en un contexto de

incertidumbre.

4. Seleccionar, utilizar y construir instrumentos innovadores asociados al ejercicio de la

informatica.

5. Aplicar, producir y difundir conocimientos técnicos y cientificos en el area de la

informatica.

6. Planificar, proyectar, disefiar y ejecutar proyectos sostenibles e integrales para la

resolucion de problemas, la mejora y la innovacion en el ambito de la informatica.

IV. ORGANIZACION DE LA ASIGNATURA

Unidades Contenidos Resultados de aprendizaje

1. Fundamentos de 1.1. Perceptrdn y redes multicapa. | 1. Comprende los principios
Redes Neuronales | 1.2. Funciones de activacién. basicos de las redes neuronales y su
y Transformers 18, Iitrodiciion a.los aplicacién en arquitecturas avanzadas
(LLM), o —— como los Transformers.

1.4. GPTy BERT.

2. Redes Generativas | 2.1. Arquitectura basica 1. Aplica GANs en la generacion
Antagdnicas de GANs. de contenido sintético y analizar su
(GANS). 2.2. Aplicaciones en funcionamiento.

generacion de imdgenes y
videos.

3. Técnicas de 3.1. Dropout. 1. Evallia y aplica técnicas de
Regularizacién en 3.2. L1/L2 regularization. regularizacién para mejorar el
Bedes Neuronslas: | 3<2- Batchnormalization. rendimiento de modelos profundos.

3.4. Earlystopping.
3.5. Regularizacién en LLM vy
GANs.

4. Verificaciény 4.1. Gradiente descendente. 1. Optimiza modelos profundos
validacién del 4.2. Adam. utilizando optimizadores avanzados y
software. 4.3, AdamW. ajustar hiperparametros para mejorar

4.4, Ajuste de hiperparametros | el desempefio.
en modelos grandes.

5. Transferencia de 5.1. Fine-tuning en GPT. 1. Implementa transferencia de
Aprendizaje en 5.2. BERT. aprendizaje en modelos
LLM y Modelos 5.3 GANSs. preentrenados para nuevas tareas en

¥ 5.4. Transferencia de | PLN e IA generativa.
Generativos. .
aprendizaje para nuevas tareas.

6. Proyectos 6.1. Aplicaciéon de LLM o GANs | 1. Disefia e implementa

Integradores con técnicas de regularizacion soluciones de Deep Learning

6.2. Optimizacién
transferencia de aprendizaje.

Y

integrando arquitecturas avanzadas,
regularizacidn y optimizacién.

&«

V. ESTRATEGIAS DIDACTICAS
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En el desarrollo del programa se aplicardn estrategias diddcticas conducentes a la apropiacién tedrica y
la ejecucidn practica de procesos y procedimientos, a saber:

Aula Invertida: los estudiantes revisaran los conceptos fuera de clase para que el tiempo
de clase se utilice en resolver problemas practicos, implementar modelos y discutir casos
de estudio.

Simulacién y programacién: implementacidn practica y experimentacion en clase.
Estudio de Casos: analisis de ejemplos de aplicaciones.

Aprendizaje Basado en Proyectos: los estudiantes aplican algoritmos de optimizacién en
sus proyectos.

Discusién Guiada: reflexién sobre los desafios y estrategias de optimizacién en modelos
grandes.

Aprendizaje Colaborativo: los estudiantes trabajan en grupos para desarrollar un
proyecto final que integre los conceptos aprendidos.

La eleccién particular de la estrategia didactica aplicada serd explicita en el Planeamiento de la

Asignatura, de acuerdo con el perfil de los estudiantes, los recursos disponibles y el contexto educativo.

VI. ESTRATEGIAS EVALUATIVAS

Procesos de produccion grupales e individuales, pruebas individuales orales y/o escritas durante el
desarrollo de las unidades con didlogos e interpretaciones que los estudiantes realicen sobre los
contenidos, debates, retroalimentacién en casos necesarios y actividades que amplien el conocimiento.

Con fines de calificaciéon y promocion se aplicara el Reglamento Académico vigente en la institucion que
prevé valoraciones de proceso y final.

VIl. MEDIOS AUXILIARES

Pizarras, marcadores, computadoras, proyector, parlantes para multimedia, plataforma virtual, sala de
laboratorio equipada para prdcticas con sistemas operativos Linux o Windows y acceso a Internet.
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Articulos proveidos por el profesor.
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