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ANEXO 05
1. IDENTIFICACION
1. Asignatura : Electiva — Data Science
2. Semestre : Segln la alternativa en la que se inscribe el estudiante
3. Horas semanales : 7 haras
3.1. Clases tedricas : 3 horas
3.2, Clases practicas : 4 horas
4. Total real de horas disponibles : 112 horas
4.1. Clases teorias : 48 horas
4.2. Clases pricticas : 64 horas

Il. JUSTIFICACION

A medida que nuestra economia, la sociedad y la vida diaria se vuelven cada vez mas dependientes de los datos, los nuevos
graduados universitarios que ingresan a la fuerza laboral deben tener las habilidades para analizar los datos de manera
efectiva. Asi, la ciencia de datos a emergido como un campo multifacético utilizado para obtener informacion a partir de datos
complejos.

La Ciencia de datos se puede definir como una nueva "trans-disciplina” gque se consolida de la convergencia mediante la
sintesis de un relevante nimero de disciplinas y conocimientos incluidos la computacion, las estadisticas, la misma informatica,
comunicaciones, administracion y hasta la socioclogia para estudiar como la enonme cantidad de datos hoy disponibles, pueden
convertirse en nuevos conocimientos para dominios bien especificos como, la medicina, los negocios, las ciencias politicas y
cualquier otra drea en la que se genera gran cantidad de datos que hoy no son suficientemente explotados [Longbing Cao,
2017].

Adquirir habilidades proporcionadas por la ciencia de datos es esencial para los estudiantes universitarios ahora y en el futuro.
La evolucién emergente de la ciencia de datos significa oportunidades para la investigacion de vanguardia, la innovacién
tecnolégica y una nueva economia de datos. Si se trazan paralelos entre |a evolucién de Internet y la evolucidn de la ciencia de
datos, el futuro y el impacto socioeconémico y cultural de la ciencia de datos no tendran precedentes, aunque todavia no se
pueden cuantificar.

. OBJETIVOS

3.1. Formar profesionales con competencias destacadas en investigacién y aplicacién en el drea de Ciencia de datos que
estén capacitados para abordar nuevos desafios en el manejo de la informacidn en diversos dominios de conocimiento.

Iv. PRE - REQUISITO

Para cursar esta asignatura, que se ofrece en la carrera como Electiva, el estudiante deberd cumplir con los prerrequisitos
establecidos segun la electiva en la que se inscribe, de acuerdo con la siguiente tabla:

Kiarhaiiva Porce:l;]:bt:; :;éditos ll::arltirl:::i'l.I ::i :;gditos
Electiva 1 55% 184
Electiva 2, Electiva 3, Electiva 4, Electiva 5 T0% 235
Electiva 6, Electiva 7 80% 268

V. CONTENIDO

5.1. Unidades programéticas

51.1. Introduccién a la Ciencia de datos

5.1.2. Pragramacion con Python para Ciencia de datos

5.1.3.  Analisis exploratorio de datos

5.1.4. Ingenieria de datos

5.1.5. Machine Learning

5.1.6.  Visualizacion de datos y comunicacion de los resultados

5.1.7. Recuperacion de la informacién desde repositorios de datos masivos
5.1.8. Cuestiones Legales en el manejo de los datos

5.1.9. Presentacion de un Proyecto Final
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5.2, Desarrollo de las unidades programaticas

Vi.

6.1.
6.2.
6.3.
6.4.

VIl

5.2.1. Introduccion a la Ciencia de datos

Se abordara una visién general completa de los temas centrales en Ciencia de Datos, tanto desde el punto de
vista matemdtico como desde la perspectiva de la Inteligencia Arificial. Se pondra especial enfasis en: las
clases basicas de técnicas y métodos, los fundamentos tedricos de la ciencia de datos, la inteligencia
computacional, y los principales dominios de aplicacion de la ingenieria del conocimiento.

§.2.2, Programacién con Python para Ciencia de datos

Conceptos de programacion y aplicaciones usando el lenguaje Python. Introduccion a las bibliotecas esenciales
para Ciencia de datos

5.2.3. Analisis exploratorio de datos

Técnicas exploratorias esenciales para la comprension de los datos. Estas técnicas generalmente se aplican
antes de que comience el modelado formal y pueden ayudar en la percepcién de los modelos estadisticos mas
complejos. Las técnicas exploratorias también son importantes para eliminar o agudizar las hipdtesis
potenciales que pueden ser abordadas por los datos.

5.2.4. Ingenieria de datos
Manejo de los datos crudos: Tecnicas de depuracion, limpieza y preparacion.

5.2.5. Machine Learning

Técnicas basicas y avanzadas de aprendizaje automdtico. Se enfatizard el uso practico de las técnicas
presentadas y los problemas para desarrollar aplicaciones reales de aprendizaje automatico. El curso esta

acompaifiado de practicas de laboratorio que ayudan al alumno a comprender el funcionamiento de los
algoritmos de aprendizaje automatico.

§.2.6. Visualizacién de datos y comunicacién de los resultados

Exploracidn de datos en forma visual y construccion de un relato para comunicar los resultados obtenidos del
andlisis de los datos.

5.2.7. Recuperacion de la informacion desde repositorios de datos masivos
Fundamentos de la recuperacién de informacién, su importancia, asi como casos practicos.

§.2.8. Cuestiones Legales en el manejo de los datos

Tomar conciencia de la normativa que se aplica dentro del &mbito de la Ciencia de Datos tanto a nivel nacional
como internacional, los limites que se imponen y las obligaciones gue conlleva el manejo de datos masivos.

5.2.9. Presentacién de un Proyecto Final

ESTRATEGIAS METODOLOGICAS

Exposicion de fundamentos tedricos apoyados por medios audiovisuales.
Trabajos de investigacién y evaluacién de herramientas y técnicas.
Disefio y Programacion de un Proyecto de Big Data

Trabajos en Laboratorio.

MEDIOS AUXILIARES

Pizarras acrilicas

Marcadores

Borrador de pizarra acrilica

Computadores

Proyector multimedia

Plataforma Virtual EDUCA

Sala de laboratdrio equipada para las practicas
Acceso a internet

EVALUACION

La evaluacidn sobre el aprendizaje y conocimiento adquiridos por &l alumno se realizara de acuerdo a lo establecido en &l
reglamento de la Facultad Politécnica de la UNA.

IX.

m
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