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“POR LA CUAL SE APRUEBA EL PROGRAMA DE ESTUDIO DE LA ASIGNATURA
MINERIA DE DATOS, DE CARRERAS DE GRADO, SEDE SAN LORENZO FILIAL
VILLARRICA Y FILIAL CORONEL OVIEDO”

VISTO:

El Memorando DA/1707/2025 del Director Académico de la FP-UNA, Prof.
MSc. Felipe Santiago Uzabal Escurra, con el cual remite el Memorando
CCPTCC/030/2025 de la Comision Coordinadora del Proyecto de
Transformacién Curricular de Carreras de Grado de la FP-UNA, en ei que
presenta la propuesta de Programa de Estudio de Asignatura de las Carreras
de Grado.

CONSIDERANDO: La Ley 4995/2013 de Educacion Superior, el Estatuto de la Universidad

25/18/119-01

Nacional de Asuncién y las deliberaciones sobre el tema.

Que la Comision Coordinadora del Proyecto de Transformacién Curricular de
Carreras de Grado, solicita la aprobacién del Programa de Estudio de la
asignatura “Mineria de Datos”, la cual es comun entre Carreras de Grado.

Que los programas fueron elaborados conforme a las disposiciones
establecidas por el Consejo Nacional de Educaciéon Superior (CONES) en
materia de créditos académicos, seglin lo dispuesto en la Resolucion
CONES N.° 221/2024, aque regula el Sistema de Créditos
Académicos — Paraguay y los criterios para su publicacién en las carreras de
grado.

EL CONSEJO DIRECTIVO DE LA FACULTAD POLITECNICA
RESUELVE:

APROBAR el Programa de Estudio de la Asignatura “Mineria de Datos”, de

carreras de Grado, Sede San Lorenzo, Filial Villarrica y Filial Coronel Oviedo,
detallado en el ANEXO 81 de la presente Acta.

rofl Ing. Silvi R’eresa Leiva Leén, MSc.

residenta

Acta 1226/25/08/2025 Consejo Directivo de la FP-UNA
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DEPARTAMENTO DE ENSENANZA DE INFORMATICA

PROGRAMA DE ESTUDIO
I. IDENTIFICACION
Nivel Grado
Asignatura Mineria de Datos
Carrera Plan Sede/Filial Caracter Semestre | Prerrequisitos
Ingenieria en 2026 Sede San Obligatoria Octavo | Bases de Datos
Informatica Lorenzo Avanzadas,
Fundamentos de
1A.
Licenciatura en Ciencias | 2026 Sede San Electiva kX Ingenieria de
Informaticas Lorenzo/Filial Software |, Base
Villarrica/Filial de Datos I,
Coronel Seguridad
Oviedo Informatica,
Programacion
Frontend.
Semanal Periodo
HT HP HTD HTI HS PA THTD THTI THA CA-PY
2 2 4 4 8 18 72 72 144 5

*HT: Horas Tedricas semanales.

*HP: Horas Practicas semanales.

*HTD: Horas semanales de Trabajo académico con acompafiamiento Docente.

*HTI: Horas semanales de Trabajo académico Independiente del estudiante.

*HS: Horas Semanales (HTD+HTI).

*PA: Periodo Académico en semanas.

* THTD: Total de Horas de Trabajo académico con acompafiamiento Docente (HTD*PA).
* THTI: Total de Horas de Trabajo académico Independiente del estudiante (HTI*PA).

* THA: Total de Horas de trabajo Académico (THTD+THTI).

* CA-PY: Créditos académicos de la asignatura.

Il. FUNDAMENTACION

La creciente informatizacién del mundo permite recoger grandes voliumenes de datos y surge la
necesidad de explotarlos eficaz y eficientemente. El descubrimiento de conocimiento en bases de datos
(del inglés Knowledge Discovery in Databases, KDD) es un proceso no trivial de identificacion de
patrones validos, novedosos, parcialmente utiles y, en Ultima instancia, comprensibles a partir de los
datos. El KDD consta de varias etapas, entre las que la mineria de datos es la mds importante y cuyo
objetivo es encontrar modelos inteligibles a partir de estos datos.

La incorporacién de la asignatura Mineria de Datos en el proyecto académico obedece al propdsito de
ayudar al futuro profesional en la consolidacion de sus conocimientos técnicos, adquiriendo
conocimientos sobre las diversas técnicas existentes en cada una de las fases del KDD y desarrollando
habilidades que le permitan extraer patrones, describir tendencias y regularidades, asi como también
predecir comportamientos para sacar partido a la informacidn electrénica disponible.

En relacién a la naturaleza de la asignatura, se aborda de manera tedrico-practica, se combinardn
conceptos tedricos con ejercicios practicos. La organizacién de la asignatura se basa en los ejes
temadticos, se incluyen conceptos fundamentales como: preparaciéon de datos para analisis, aplicacion de
técnicas de clasificacion, implementacién de modelos de regresién, aplicacion de técnicas de agrupacion,

)
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identificacion de reglas de asociacidn, implementacidon de técnicas de mineria de texto, evaluacion y

validacién de modelos de mineria de datos.

11l. COMPETENCIAS DEL PERFIL DE EGRESO ASOCIADAS

1. Actuar proactivamente frente a los problemas sociales y ambientales.

2. Evaluar el comportamiento de diversos fenédmenos disciplinares e interdisciplinares

relacionados con la informatica con una visién de sistema, mediante modelos tedricos

validados y actualizados, capaces de abarcarlos integralmente en un contexto de

incertidumbre.

3. Seleccionar, utilizar y construir instrumentos innovadores asociados al ejercicio de la

informética.

4. Aplicar, producir y difundir conocimientos técnicos y cientificos en el drea de la

informatica.

5. Planificar, proyectar, disefiar y ejecutar proyectos sostenibles e integrales para la

resolucion de problemas, la mejora y la innovacién en el ambito de la informatica.

IV. ORGANIZACION DE LA ASIGNATURA

Unidades Contenidos Resultados de aprendizaje
1. Introduccion al 1.1. El proceso de extraccion de Interpreta el concepto del ciclo de
KDD vy a la mineria conocimiento (KDD). vida, incluyendo la importancia de
de datos. 1.2. Fases. sus fases (planificacién, desarrollo,

1.3. Metodologias. implementacién y evolucién).

1.4.  Herramientas. Reconoce lo que puedeny no

15. Campos de aplicacién. pueden lograr las tecnologias
actuales.

Identifica temas de computacién
avanzada y describe las fronteras
de la disciplina.
2. Preparacién de 2.1. Integracién de datos. Identifica los criterios y
datos. 2.2. Limpieza de datos. especificaciones apropiadas a

2.3. Transformacién de datos. problemas concretos y planifica

2.4. Reduccion de estrategias para su solucion.

dimensionalidad. Utiliza técnicas de

2.4.1. Seleccidn de atributos. preprocesamiento y

2.4.2. Extraccion de atributos. transformacidn de datos para la
mineria.

3. Reglasde 3.1. Patrones frecuentes. . Prepara modelos para tareas
asociacion. 3.2. Marco de generacién de especificas.
reglas de asociacion . Reconoce y aplica los principios
3.3. Algoritmos de mineria de subyacentes de la inteligencia
conjuntos de elementos artificial.
frecuentes.
4. Regresion. 4.1. Regresidon simple. Prepara modelos para tareas de

4.2. Regresion multiple. regresion.

4.3. Regresion logistica. Interpreta resultados de mineria
de datos en el contexto de la
regresion.

5. Clasificacion. 5.1. Métodos bayesianos. Identifica y mitiga problemas como

L

Y
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Unidades Contenidos Resultados de aprendizaje
5.2. Arboles de decisién. el sobreajuste en modelos
5.3. Métodos basados en predictivos de clasificacion.
vecindad. Utiliza técnicas de aprendizaje
5.4. Madquinas de vectores supervisado segun el contexto.
soporte.
5.5. Redes neuronales
artificiales.
6. Agrupamiento. 6.1. Técnicas para Utiliza técnicas avanzadas de
agrupamiento. andlisis y modelado para grandes
6.1.1. Agrupamiento por conjuntos de datos.
vecindad. Compara y contrasta diferentes
6.1.2. Agrupamiento jerarquico. técnicas de agrupamiento.
7. Evaluacion de 7.1.  Técnicas de evaluacion Evalta soluciones desde una
modelos. 7.1.1. Validacién cruzada. perspectiva de eficiencia 'y
7.1.2. Bootstrap. efectividad.
7.1.3. Analisis ROC. Utiliza software estadistico para
7.2. Criterios de evaluacién de ajustar, evaluar y diagnosticar
modelos de regresion, modelos.
agrupamiento y reglas de
asociacion.
8. Mineria de texto. 8.1. Medidas de similitud. Presenta hallazgos a audiencias
8.2. Preparacion de técnicas y no técnicas.
documentos. Interpreta y presenta datos de
8.3. Identificacion de manera grafica.
categorias. Utiliza teoria y habilidades
8.4. Métodos de clasificacién aprendidas en la academia a
para textos. hechos reales explicando su
8.5. Métodos de agrupamiento pertinencia y utilidad.

para textos.

Utiliza herramientas y plataformas

modernas para la ciencia de datos.

*

V. ESTRATEGIAS DIDACTICAS

En el desarrollo del programa se aplicaran estrategias didacticas conducentes a la apropiacién tedrica y

la ejecucidn practica de procesos y procedimientos, a saber:

e Debate: exposicion por parte del docente de los conceptos basicos por unidad, con

materiales de lectura y ejemplos orientados a la ensefianza de las competencias especificas

de la asignatura. El docente asume el rol de expositor y buscard generar el debate a través

de preguntas sobre lo expuesto y desde la participacion de los estudiantes.

e Clase invertida: con materiales didacticos dispuestos en el aula virtual previamente vy

aplicando en clases presenciales, analizando y respondiendo a planteamientos con estudio

de casos a través de trabajos grupales, orientados especialmente a la utilizacién apropiada

de las diversas técnicas existentes en cada una de las fases del proceso de la extraccién de

conocimiento a partir de los datos, para asimilar los contenidos de la asignatura.

La eleccion particular de la estrategia diddctica aplicada sera explicita en el Planeamiento de la

Asignatura, de acuerdo con el perfil de los estudiantes, los recursos disponibles y el contexto educativo.
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VI. ESTRATEGIAS EVALUATIVAS

Procesos de produccién grupales e individuales, pruebas individuales orales y/o escritas durante el
desarrollo de las unidades con didlogos e interpretaciones que los estudiantes realicen sobre los
contenidos, debates, retroalimentacién en casos necesarios y actividades que amplien el conocimiento.

Con fines de calificacién y promocién se aplicara el Reglamento Académico vigente en la instituciéon que

prevé valoraciones de proceso y final.

VIl. MEDIOS AUXILIARES

Aula virtual, pizarrén, proyector, marcadores, equipo de audio, ordenadores, wifi, celulares, plataformas
de videoconferencia, salas de chats.
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