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“POR LA CUAL SE APRUEBA EL PROGRAMA DE ESTUDIO DE LA ASIGNATURA
TOPICOS AVANZADOS EN REDES NEURONALES, DE LA CARRERA INGENIERIA EN
INFORMATICA — PLAN 2026, SEDE SAN LORENZO”

VISTO:

El Memorando DA/1707/2025 del Director Académico de la FP-UNA, Prof.
MSc. Felipe Santiago Uzabal Escurra, con el cual remite el Memorando
CCPTCC/030/2025 de la Comisién Coordinadora del Proyecto de
Transformacion Curricular de Carreras de Grado de la FP-UNA, en el que
presenta la propuesta de Programa de Estudio de las Asignaturas de la
Carrera Ingenieria en Informatica.

CONSIDERANDO: La Ley 4995/2013 de Educacién Superior, el Estatuto de la Universidad

25/18/163-01

Nacional de Asuncion y las deliberaciones sobre el tema.

Que la Comisién Coordinadora del Proyecto de Transformacién Curricular de
Carreras de Grado, solicita la aprobacién del Programa de Estudio de la
asignatura “Topicos Avanzados en Redes Neuronales”, de la carrera
Ingenieria en Informatica — Plan 2026.

Que los programas fueron elaborados conforme a las disposiciones
establecidas por el Consejo Nacional de Educacion Superior (CONES) en
materia de créditos académicos, seglin lo dispuesto en la Resolucién
CONES N.° 221/2024, que regula el Sistema de Créditos
Académicos — Paraguay y los criterios para su publicacion en las carreras de
grado.

EL CONSEJO DIRECTIVO DE LA FACULTAD POLITECNICA
RESUELVE:

APROBAR el Programa de Estudio de la Asignatura “Tépicos Avanzados en
Redes Neuronales”, de la carrera Ingenieria en Informatica — Plan 2026,
Sede San Lorenzo, detallado en el ANEXO 125 de la presente Acta.

aX eresa Leiva Ledn, MSc.
Presidenta

Acta 1226/25/08/2025 Consejo Directivo de la FP-UNA
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Campus de la UNA
SAN LORENZO-PARAGUAY ANEXO 125

DEPARTAMENTO DE ENSENANZA DE INFORMATICA
PROGRAMA DE ESTUDIO

I.IDENTIFICACION

Nivel Grado
Asignatura Tépicos Avanzados en Redes Neuronales
Carrera Plan Sede/Filial Caracter Semestre | Prerrequisitos
Ingenieria en 2026 Sede San Electiva 1 Séptimo | Seguridad
Informatica Lorenzo Informatica,
Programacion de
Aplicaciones 2,
Bases de Datos 2,
Ingenieria de
Software 1.
Semanal Periodo
HT HP HTD HTI HS PA THTD THTI THA CA-PY
2 3 4 4 8 18 | 72 72 144 5

*HT: Horas Tedricas semanales.

*HP: Horas Practicas semanales.

*HTD: Horas semanales de Trabajo académico con acompafiamiento Docente.

*HTI: Horas semanales de Trabajo académico Independiente del estudiante.

*HS: Horas Semanales (HTD+HTI).

*PA: Periodo Académico en semanas.

* THTD: Total de Horas de Trabajo académico con acompafiamiento Docente (HTD*PA).
* THTI: Total de Horas de Trabajo académico Independiente del estudiante (HTI*PA).

* THA: Total de Horas de trabajo Académico (THTD+THTI).

* CA-PY: Créditos académicos de la asignatura.

Il. FUNDAMENTACION

La asignatura Tépicos Avanzados en Redes Neuronales se ofrece como electiva en la carrera con la
finalidad de que los alumnos puedan lograr una comprensién avanzada de las redes neuronales y sus
aplicaciones en la inteligencia artificial, comprendiendo su impacto en areas como el aprendizaje no
supervisado, la generacién de contenido y el procesamiento de lenguaje natural. El enfoque del curso es
sobre las arquitecturas emergentes, redes adversas generativas (GANs) y transformers, que pueden
considerarse las técnicas mas innovadoras y disruptivas en el campo.

Las redes adversas generativas (GANs) estdn revolucionando la creacién de imagenes y videos sintéticos,
mientras que los transformers han transformado el campo del procesamiento del lenguaje natural y la
traduccién automatica. Las arquitecturas emergentes introducen nuevas formas de disefiar y optimizar
redes neuronales para tareas complejas y de gran escala.

En relacion a la naturaleza de la asignatura, se aborda de manera tedrico-practica, se combinaran
conceptos tedricos con ejercicios précticos. La organizacion de la asignatura se basa en los ejes tematicos,
se incluyen conceptos fundamentales como: Arquitecturas emergentes, redes adversas generativas,
transformers.

1. COMPETENCIAS DEL PERFIL DE EGRESO ASOCIADAS

1. Liderar y trabajar en equipo con eficacia y responsabilidad tomando decisiones
basadas en evidencias.
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Actualizarse permanentemente mediante la obtencidon y gestidn auténoma de
informacidn de calidad utilizando tecnologia de la informacién y comunicacién.

Evaluar el comportamiento de diversos fenémenos disciplinares e interdisciplinares
con una vision de sistema mediante modelos tedricos validados y actualizados
capaces de abarcarlos integralmente en un contexto de incertidumbre.

Seleccionar, utilizar y construir instrumentos innovadores asociados al ejercicio de la
ingenieria en informatica.

Aplicar, producir y difundir conocimientos técnicos y cientificos en el area de la
ingenieria en informatica.

Planificar, proyectar, disefiar, ejecutar proyectos sostenibles e integrales para la
resolucién de problemas de ingenieria en informatica, la mejora y la innovacién en el
area de tecnologias.

IV. ORGANIZACION DE LA ASIGNATURA

Unidades Contenidos Resultados de aprendizaje
1. Arquitecturas 1.1. Introduccién a las Comprende las arquitecturas
emergentes. arquitecturas emergentes y su impacto en la
emergentes. optimizacion y eficiencia de redes
1.2. Redes neuronales
neuronales.
profundasy

1.3.

arquitecturas
convolucionales.
Modelos hibridos y
eficientes para grandes
voliumenes de datos.

2. Redes adversas
generativas
(GANs).

2.1.

2.2.

2.3.

Fundamentos de las redes
adversas generativas (GANSs).
Generacién de imagenes vy
datos sintéticos.
Entrenamiento y ajuste de
GANSs.

Implementa y entrena redes
adversas generativas (GANSs) para
generar contenido sintético,
comprendiendo su estructura y
ajuste..

3. Transformers

3.1. Introduccién a los Aplica transformers para tareas de
transformers. procesamiento de lenguaje

3.2. Procesamiento del lenguaje natural y otras aplicaciones
natural (NLP) con avanzadas, como la generacién de
transformers. texto y traduccién auto

3.3.

Aplicaciones avanzadas: BERT,
GPT y otros modelos basados
en transformers.

V. ESTRATEGIAS DIDACTICAS

En el desarrollo del programa se aplicaran estrategias didacticas conducentes a la apropiacién teérica y
la ejecucidn practica de procesos y procedimientos, a saber:
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e. Aprendizaje basado en problemas: estrategia de ensefianza donde se busca resolver un
problema a través del conocimiento que adquirié en el aula, el estudiante toma liderazgo de su
aprendizaje e identifica la importancia de su aprendizaje y el conocimiento.

e Aprendizaje basado en proyectos: metodologia donde el estudiante participa activamente en su
aprendizaje, desarrollando diferentes habilidades para solucionar un problema a través de un
proyecto, y que pueda implementarse para la mejora del contexto.

e Aprendizaje cooperativo colaborativo: conjunto de métodos de instruccion para la aplicacion en
grupos pequefios, de entrenamiento y desarrollo de habilidades mixtas (aprendizaje, desarrollo
personal y social) donde cada componente del grupo es responsable tanto de su aprendizaje
como del de los restantes.

e Debate: exposicion por parte del docente de los conceptos basicos por unidad, con materiales
de lectura y ejemplos orientados a la ensefianza de las competencias especificas de la
asignatura. El docente asume el rol de expositor y buscard generar el debate a través de
preguntas sobre lo expuesto y desde la participacién de los estudiantes.

La eleccion particular de la estrategia didactica aplicada serd explicita en el Planeamiento de la
Asignatura, de acuerdo con el perfil de los estudiantes, los recursos disponibles y el contexto educativo.

VI. ESTRATEGIAS EVALUATIVAS

Procesos de produccidn grupales e individuales, pruebas individuales orales y/o escritas durante el
desarrollo de las unidades con didlogos e interpretaciones que los estudiantes realicen sobre los
contenidos, debates, retroalimentacion en casos necesarios y actividades que amplien el conocimiento.

Con fines de calificacién y promocién se aplicard el Reglamento Académico vigente en la institucién que
prevé valoraciones de proceso y final.

VIl. MEDIOS AUXILIARES

Aula virtual, pizarrén, proyector, marcadores, equipo de audio, wifi, entornos de programacion
(TensorFlow, PyTorch), simuladores de redes neuronales, computadoras con acceso a GPU, repositorios
y bases de datos de cédigo (GitHub), recursos en linea (documentacion, papers, videos).
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